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Resumo: Este artigo investiga as relacbes entre agOesigislie as ocorréncias de roubos

ocorridos na Regidao Metropolitana de Porto Aleg®BIPA) no periodo compreendido entre

janeiro de 2007 e dezembro de 2014. Para estalfiiza um modelo dinAmico de séries de

tempo, um Vetor de Correcao de Erros (VEC) queauiralem das acdes policiais (prisdes em
flagrante por roubos e por posse ou trafico deatragprisbes de foragidos) informacdes a
respeito do mercado de trabalho (rendimento médiesemprego). Os resultados mostram
gue somente as prisdes em flagrante por drogaspeisd®es de foragidos sdo capazes de
impactar negativamente as ocorréncias de roubogegido no periodo estudado. Estes
mostram que a cada dez prisdes por drogas ha wgade de quatro roubos na regido

enquanto que a prisdo de dez foragidos é capaedizir em aproximadamente quatorze

roubos na regido. Como estes tipos de agao palmg@icam na perda de liberdade imediata

dos criminosos, o artigo conclui que ha um efedgartapacitacdo importante nestas acoes
que reduz este tipo de crime.

Palavras-chave:Crime, A¢bes Policiais, Dissuasao, Séries de Tempo.
Classificacdo JEL:C32, K14,J20.

Abstract: This paper investigates the relationship betweditg@action and robbery that
occurred in the metropolitan area of Porto AlegRMPA) in the period between January
2007 and December 2014. To this goal, it uses a sieries dynamic model, a Vector Error
Correction (VEC), which includes besides to theigaobctions (flagrant arrests for robbery
and for possession or trafficking of drugs andafrests of fugitives) information about labor
market (average income and unemployment). Thetseshbw that only flagrant arrests by
drugs and arrests of fugitives are able to affegiatively the robbery in the region during the
study period. Besides, the results show that temy drrests implies on a reduction four
robberies in the region while the arrest of tentfugs is capable to reduce fourteen robberies
in the region. Since these types of police actraply on the freedom loss of criminals, the
paper concludes that there is a significant inciégi@an effect on these actions that reduce
this type of crime.
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1 Introducao

A violéncia faz parte do cotidiano dos brasileir@s.pais possui uma das maiores
taxas de crimes do mundo (Murray et al., 2013) destaca ndo somente pela quantidade de
crimes, mas pela violéncia empregada nestes cri@egais € lider mundial no numero
absoluto de homicidios dolosos apresenta um grande nimero de outros crimesniid,
tais como estupros e roubos. Embora homicidiosaposgresentar beneficios indiretos, estes
sdo dificeis de serem quantificados, portanto, gsipel dificil afirmara priori se estes
possuem ou ndo motivacdo econdémica. Todavia, ros@osdefinidos por crimes contra o
patriménio, que envolvem algum tipo de grave ameagavioléncia a vitima. Portanto,
roubos sdo crimes violentos e que claramente possugivacdo econdémica. Por sua vez, o
contexto do Rio Grande do Sul é um pouco distiptis se trata de um estado com baixas
taxas de homicidios quando comparados aos demi@dossda federacdo. No entanto,
apresenta uma quantidade de roubos acima da m&ci@nal, assim roubos sdo uma fonte
permanente de preocupacédo para as autoridadegutarsga publica no estado. (OLIVEIRA,
2008)

Por se tratar de um crime com motivacdo econdma#yos podem ser estudados
considerando as contribuicbes da Economia do Cmmogalmente propostas por Becker
(1968). Segundo o autor, o crime com motivacdo @mica ocorre quando o seu beneficio
superior aos seus custos. Estes custos envolverson@ente os tradicionais custos impostos
pelo Sistema de Justica de punicdo, mas tambénoscugperacionais e custos de
oportunidade. Neste sentido, o desincentivo a qaratie roubos passa por aspectos que
envolvem ndo somente a punicao deste tipo de crimag,também a aspectos relacionados as
condi¢cbes contemporaneas do mercado de traballtuerns rendimentos e as oportunidades
de emprego podem atuar tanto potencializando quesdozindo este tipo de crime.
(ARCARO E OLIVEIRA, 2015)

A punicdo prevista para o crime de roubo (art. @67Cddigo Penal) envolve uma
pena de quatro a dez anos de reclusdo e que podsteadida até 30 anos nos casos de
latrocinio, além de multa. E indiscutivel que sgarde uma punicdo severa, mas que parece
nao inibir este tipo de crime no pais. Somentemmde 2013 foram registrados 1.188.245
roubos no Brasil O fato é que literatura de Economia do Crime raogue a punicio
somente é capaz de gerar os efeitos dissuasoremjades quando associada a uma
probabilidade de puni¢cdo que sinaliza para os p@Bncriminosos que este tipo de crime
realmente ndo compensa(BECKER, 1968; EHRLICH, 19ZBALFIN E MCCRARY,
2014).A responsabilidade pela punicdo e, consegoemiite, pela sua efetividade € do
Sistema de Justica, que envolve pela ordem de &tuacPolicia, o Ministério Publico e
Judiciario. O primeiro passo para a punicao é atiflsacao da autoria e a coleta de provas
pela policia. Uma vez identificado o autor o mestnencaminhado para a delegacia e é
lavrada uma prisdo em flagrante (no caso em quesaopocorre durante ou logo apés a
ocorréncia do crime). Embora seja trivial, cabéesshr que sem a identificagdo do suspeito,
nao ha qualquer punicdo. Dados da Secretaria deré&@e@g Publica do Rio Grande do Sul
mostram que h& uma identificagdo rapida de autriaaproximadamente 5% dos roubos

3 Segundo o Atlas de Violéncia 2016 foram cerca @€@ homicidios em 2014, o que equivale a 10% dos
homicidios registrados no mundo.
4 Férum Brasileiro de Seguranca Publica (2015).



praticados na RMPA Portanto, a aparente baixa probabilidade de Aonjgode ser a
explicagdo para o numero de roubos observados.

Neste contexto, este artigo visa avaliar o impatdstas prisdes em flagrante por
roubos na quantidade de ocorréncias deste tipoeggd® Metropolitana de Porto Alegre
(RMPA). Para este fim, utiliza modelo uma base ddod inédita disponibilizada pela
Secretaria de Justica e Segurancga do Estado d@fame do Sul com informacgcfes mensais
de crimes e acdes policiais praticadas nesta regi&scolha pela RMPA se justifica por se
tratar de uma regido homogénea em que o crimeud® rmigra com custos relativamente
baixos entre um municipio e outro. E comum crimiisosgirem em mais de um municipio da
regido como forma de diversificacdo. Além dissajtiizacdo desta regido permite incluir
controles para o mercado de trabalho a partir démmacdes da Pesquisa Mensal de
Emprego (PME) do IBGE. Nesse sentido, mostra-setop® uma andlise econémica dos
fatores de dissuasao da criminalidade na regidoopwitana de Porto Alegre (RMPA). A
regido é a area mais densamente povoada do Ridé&danSul e concentra cerca de 4@k4
populacéo total do Estado, 52%a criminalidade e 32%wda populacio carceraria do Rio
Grande do Sul.

Como questbes econdmicas podem influenciar a glzaii de roubos, o modelo
proposto também avalia os efeitos do mercado thaltra neste tipo de crime, que conforme
ja foi argumentado, tem forte motivacdo econénmiRaa complementar a analise, o modelo
também inclui outras formas de acéo policial, taiso a prisdo de foragidos e a prisdo em
flagrante por trafico e posse de drogas. O objefivavaliar os efeitos de incapacitacao
causados por estes tipos de prisdes uma vez quéuss diferentemente das prisdes em
flagrante por roubos, permanecem presos apOs apss@o pela policia. Ademais, a
associacdo com drogas se baseia na indicacdo dadpoliciais de que ha uma forte
causalidade entre drogas e outros crimes.

O presente estudo destaca-se dos demais, primetegmgela analise de acgles
policiais uma vez que a literatura, em geral, aval efeitos da policia na criminalidade
através do numero de policiais, ou seja, descorside a eficiéncia de sua atuacdo. Além
disso, utiliza uma série temporal longa que perneséimar um modelo econométrico
dindmico com um numero razoavel de defasagens, etor Yutorregressivo com Correcéo de
Erros (VEC). Este possibilita controlar problemas endogeneidade ocasionados pela
simultaneidade que ocorre entre prisdes e crinsés.porque além dos efeitos triviais das
prisbes sobre roubos, se espera que haja uma rpacdmarte das autoridades policiais a
mudancas nas ocorréncias de roubos, por exempterdaando o numero de prisdes quando
h& um aumento na ocorréncia de roubos.

Além desta introducao, o artigo esta organizadsegdminte modo: na proxima secéo é
realizada uma revisdo da literatura tedrica e eogpijue estuda as relacdes entre policia,
prisbes e crimes. A terceira secao faz uma brexesaptacdo da metodologia utilizada uma
vez que a mesma é bastante conhecida e apresedtal@s utilizados, bem como as suas
respectivas fontes. A quarta secao apresenta olsadiss e suas interpretacdes. Ao final do
trabalho s&o apresentadas algumas consideracdess, firetomando algumas linhas

5> Este percentual representa a razdo entre o nimeeprisdes por roubos pelo total de roubos pratieamb
mesmo periodo. Como mais de um individuo pode resogoor um mesmo roubo e um individuo pode pratica
mais de um roubo, o nimero exato é desconhecidt@nto, se trata de um valor aproximado.
5Conforme Atlas So6cio Econémico do Rio Grande dg Suflos 18 municipios do RS com mais de 100 mil
habitantes fazem parte da RMPA. A densidade derficgr@édia da regiao é de 389,7 hab/km?. Dispordwel
<http://www.scp.rs.gov.br/atlas/conteudo.asp>. &giv em: 20/set/2015.
"Dados da SSP. Disponivel em:<http://www.ssp.rslov Extraido em:12/agosto/2015.
8Considerada a 5% maior populagdo carceraria docpaferme 8° Anuério de Seguranca PUblica Braaileir
2014.
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explicativas dos resultados obtidos, as principamstacbes encontradas e as principais
contribui¢cdes da analise realizada.

2 Revisao de Literatura

A Economia do Crime tem como um dos seus pressugpgsie 0 comportamento de
um potencial criminoso se baseiaem beneficios radost relativamente aos custos para
efetivar um crime. No que diz respeito a criminadid, sua investigacdo através de uma
abordagem econdmica surge no fim da década des6Bsiados Unidos com Fleisher (1963,
1966), Smigel-Leibowistz (1965) e Ehrlich (1967, foi através de Becker (1968) que
esta investigacdo ganhou uma estrutura tedricat®wisso, o envolvimento de economistas
a fim de sugerir politicas publicas que possamritaunit para a prevencdo e combate dos
crimes é cada vez mais comum.

A hipétese fundamental do trabalho de Becker (18683 que os agentes econémicos
sao racionais e de tal forma que maximizam seusogaguando tomam a decisao de cometer
um crime. Como o crime envolve uma punicao, algeiito, segundo o autor, o individuo
comete algum ato ilicito caso a utilidade esperadaltante deste tipo de atividade exceda a
utilidade empregando o tempo em outras atividadgai¢. Portanto, conforme o autor, a
oferta de crimes é representada por uma funcawayiee de acordo com a possibilidade de
um criminoso ser punido, do tipo e severidade destacao e, também, de outras variaveis
tais como a renda obtida através das atividadessleg ilegais.

Grande parte da literatura econémica se valeu destadagem teodrica realizada
peloautor para a construcdo de modelos empirideseeminacdo das razes da criminalidade
em que dois vetores de variaveis estariam condiodm o comportamento do potencial
delinquente. De um lado, os fatores positivos (guariam o individuo a escolher o mercado
legal), como o salario, a dotacdo de recursos digiduo etc.; de outro, os fatores negativos,
ou dissuasorios, como a eficiéncia do Sistema dticdue o seu sistema de punicdes.
FERNANDEZ (1998)

Um dos avancos do modelo exposto por Becker (1@d8jealizado por Ehrlich
(1973) que propde um modelo com alocacao do tedAgmim, o individuo poderia fazer uma
escolha da alocagéo 6tima do tempo para o mercadmaso ou legal e ndo ha necessidade
de haver um beneficio monetario da atividade crsan ApOs os trabalhos destes autores,
comecaram a se desenvolver diversos estudos eogpicimm base na teoria da escolha
racional, relacionando crime com variaveis econésjicsociais e demogréficas.Alguns
trabalhos que podem ser destacados, tais comoW¢L8in8), Fanjzylber, Lederman e
Loayza (1998).

Wolpin (1978) contribui para literatura ao traballtcam uma longa série de tempo
analisando seis tipos de crime ocorridos na Ingkat no Pais de Gales, no periodo de 1894
a 1967 e, também, neste estudo utilizou seis wigdliferentes formas de dissuaséo judicial
(taxa de esclarecimento do crime; taxa de conden#géa de aprisionamento; taxa de multa;
taxa de reconhecimento; e tempo de sentenca médiajre essas variaveis dissuasoérias, as
gue se indicaram ser estatisticamente significatiseam a taxa de aprisionamento e a taxa de
esclarecimento do crime. No que diz respeito gvalipuni¢do, esta resultou em estatisticas
nao significativas em todas as regressdes geramastndo. E, por fim, com relacdo ao
desempregbe percentual de jovens no total da populacio,esesltados mostraram uma
relacéo positiva e significativa.

%Ocorre um efeito reverso persistente, em que ong@sgio é afetado negativamente pelo aumento de
condenagdes. A ideia de que um maior nimero deetagdes, ou seja, de individuos presos, reduzanerol
de desempregados ndo consegue explicar totalmesfito de longa duracdo, uma vez que a sentemgaopa
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Wong(1994) realizou seu estudo com intuito de eapla taxa de criminalidade na
Inglaterra e no Pais de Gales, na segunda metasiecdio 19. O método utilizado pelo autor
foi o de séries de tempo com defasagens distribuédaom restricdo de parametros. As
variaveis utilizadas para analisar as taxas deecfonam: a probabilidade de ser preso e
condenado; severidade da punicao; risco de atigidadndmica legal; ganhos nas atividades
legais e ilegais; efeito do aumento da educacapopalacdo. Os resultados encontrados
apontam que os participantes em atividades ilegajgondem a incentivos, principalmente a
mudancas nos beneficios legais e ilegais e a pidage econdémica reduz as taxa de crime.

Corwell e Trumbull (1994) utilizaram dados em papera 90 municipios da Carolina
do Norte no periodo de 1981 a 1987. Foram utiligambono varidvel dependente o nimero de
crimes por pessoa e, como variaveis explicativambabilidade de ser pego, de condenacao,
de cumprir a pena prisional, a duracdo média deeisea cumprida e o niumero de policiais
per capita em cada municipio. Como resultado, @sjypsadores encontraram um efeito
negativo sobre a taxa de criminalidade nas seguidgaveis: probabilidade de prisdo, de
condenacado e de cumprir a pena prisional. Por szaovresultado encontrado para a variavel
namero de policiais indicou que o aumento de 1%aleias em um municipio, aumenta a
taxa de crimes em 0,4%. Os autores explicam quene@to no niamero de policiais, pode ser
responsavel por um maior numero de denuncias stregjide crimes.

Além dos estudos citados, varios autores buscasimar a correlacao entre policia e
crime, dentre eles Greenwood, Petersilia e Cha(ker7), Kellinget al (1974) e Spelman e
Brown (1984). Porém, estes estudos ndo conseguerprgvar que o suprimento de efetivo
policial levaria ao aumento do aprisionamento @ardiicdo da criminalidade.Contudo, uma
questao central ndo resolvida pelos pesquisadoepmpcuraram até entdo estimar o efeito
do policiamento com relagcé&o aos crimes, diz res@@tproblema de endogeneidade, ou seja,
esse problema acaba sendo motivado ndo apenaesmiisido de variaveis relevantes, mas
também pelo problema de simultaneidade, tendo eta wjue o0s gestores da seguranca
publica respondem ao aumento do crime.

Para solucionar tais problemas de endogeneidaddt (997, 2002) desenvolve uma
tatica de identificacdo com o uso de variaveigumséntais e, com isso, obteve elasticidades
do efetivo policial per capita em relacdo aos delitos violentos e aos delitosraoat
patrimonio, sendo respectivamente, de — 0,435 £061@ efeito da taxa de encarceramento
resultaria da incapacitacdo dos criminosos apsios e do poder de dissuasdo ao crime para
potenciais crimes.

Uma solucdo para contornar problemas de endogeleeifia aplicada por Levitt
(1996), que utilizou a ocorréncia do status aleetcrowdinglitigatioril®, no sistema prisional
de determinado estado americano, como instrumears g populacéo carceraria.Realizando
uma analise dos principais métodos utilizados paeatendimento da criminalidade, Levitt
(1996) realizou um estudo com base no modelo dawahogainel a fim de verificar o efeito do
tamanho da populacdo carceraria sobre a crimimidide®s Estados Unidos. Levitt utilizou
dados com relacdo aos anos de 1971 a 1993 de dd@gshmericanos e como variavel
explicativa usou prisdes em litigio, ou seja, msdue enfrentam processos judiciais devido
a superlotacdo dos presidios. Os resultados eadostipelo autor mostraram que existe um
impacto da populacdo carceraria e numero de crili@sbéem, Levitt (1996) mostrou em seu

crime de roubo em média é muito curta. Uma explioaglternativa seria o fato de que o infrator esse
tentando voltar para o caminho certo, ou seja,anda um trabalho legal (FUNK e KRUGLERL, 2000).
10 O status devercrowdinglitigationno sistema prisional de determinado estado é weterrdinacéo judicial
que decorre de algum litigio, acerca da superpgpalaarceraria em determinado estado. No trabaHaewitt
(1996), foi utilizado como variavel de controle aaple quebrar a simultaneidade que existe enamartho da
populagédo carceraria e a taxa de crimes.
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estudo que a libertacdo de cada prisioneiro deigigperlotacdo das penitenciarias causa um
acréscimo de 15 crimes por ano.

Por fim, no que tange a criminalidade, deve-se idersr também o0s elementos
crimindgenos discutidos na literatura, dentre aagiggpodem ser destacados a demanda por
drogas ilicitas, por bebidas alcodlicas e por ardeafogo. A presenca de atividades ilegais
lucrativas implica maiores retornos para a crimd@ae, ou seja, maiores oportunidades
lucrativas para atividades criminosas, ressalt@edque essas atividades ndo se limitam a
producdo e comeércio de drogas ilicitas, mas tamd@rolvem a producédo de violéncia fisica
e corrupcéao para a sua manutencao (FAJNZYLBEREeL393).

Conforme Goldstein (1985) ha uma relacéo entreadr@gvioléncia por trés canais: o
primeiro canal € o farmacologico, que compreendiiodecometidos por usuarios devido aos
efeitos psicotropicos da droga; o segundo é o ewma) que envolve delitos contra a
propriedade cometidos pelo usuario como meio pa@ndiar a compra de drogas. Tais
crimes associados a compulsdo econémica derivaneckssidade dos usuarios obterem o0s
recursos necessarios para sustentar o consumaséacég ou esgotamento de suas posses
legitimas; e o terceiro canal é o sistémico, gyraca violéncia em virtude da ilegalidade do
mercado de drogas. A renda econdémica gerada eonstitncentivo para que firmas e
traficantes rivais disputem o mercado,utilizandmoonstrumento a violéncia.

Por fim, existem os efeitos indiretos que contrmbugara o aumento da violéncia,
conforme discutido por Benson e Rasmussen (199®),cqticaram que a violéncia gerada
pelos fatores sistémicos desloca o efetivo poligéah oprimir as atividades relacionadas ao
trafico de drogas, fazendo com que menos recuggas orientados para prevenir e controlar
outros tipos de crime, o que faz enfraquecer a ghiibade de aprisionamento desses
criminosos. Por outro lado, para que o tréfico dmgds ilicitas continue operando, muitas
vezes, a renda gerada € partilhada com agentesogaopsistema de justica criminal, na
atividade de pagamento de propinas.

Por sua vez,os estudos empiricos relacionadosetesrinantes da criminalidade no
Brasil utilizam dados de homicidios ocorridos néspdevido a disponibilidade de dados pelo
DATASUS!. Destacam-se os trabalhos de Andrade e Lisboa0)20@endonga (2000),
Araujo Jr e Fajnzylber (2001), Shikida (2014) eiGuezet al.(2004).

Andrade e Lisboa (2000) utilizaram dados de horasido Ministério da Saude para
Séo Paulo, Minas Gerais e Rio de Janeiro, entré @9997, e, com isso, desenvolveram um
modelo logit, com base nas probabilidades de \atigdo por idade para S&o Paulo, Minas
Gerais e Rio de Janeiro. Como resultado, os autemesntraram relacdo negativa entre
homicidios e salario real e uma relacdo significatiente positiva para desigualdade.
Resultados negativos para desemprego e crime @agas. A inércia criminal também foi
testada e evidenciada e concluiu-se através dadoletpa aplicada que na medida em que
geracdes que tém maior incidéncia de homicidiosndmgovens tendem a perpetuar as
maiores probabilidades de vitimizag&o pelo restoidia

Mendonca (2000) analisa um modelo de criminalidaa@i@ o caso brasileiro e, foca
sua analise sobre o efeito de renda sobre as tixasgminalidade. Utilizando os dados de
homicidios do Ministério da Saude, entre 1985 &18%utor desenvolveu um painel em que
0 determinante mais importante tanto significatigate quanto estatisticamente foi a taxa de
urbanizacao, seguido pela desigualdade de rendiesemprego, tendo todas essas variaveis
0s sinais esperados segundo a teoria. Em relag@i@asios publicos com seguranga, 0S
resultados nao foram significativos. A principahclusédo desta analise é que a desigualdade

1Sistema de Informacgédo sobre a Mortalidade. Possubabijetivo fornecer os 6rgéos do SUS de sistataas
informacéo e suporte de informatica, necessarigsracesso de planejamento, operacéo e controlastient
Unico de Saude, por meio da manutencdo de basdadds nacionais, apoio e consultoria na implantagéo
sistemas e coordenagdo das atividades de infoamagcentes ao funcionamento integrado dos mesmos.
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de renda representada pelo indice de Gini exerceny@acto positivo na criminalidade para
0s estados brasileiros estudados.

Araujo Jr e Fajnzylber (2001) aplicaram um mod&lon®emétrico em que exploraram
dados em painel para abordar os determinantes méto® e demograficos das taxas de
homicidios para os estados do Brasil no periodif8& a 1996. Os dados a respeito das taxas
de homicidios foram coletados no Sistema de Infodma sobre Mortalidade (SIt)do
DATASUS e, para as variaveis socioecondmicas fowtifizados dados de seis PNADs
(Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios). Asaveis utilizadas para determinantes
basicos da variacdo de taxas de crime foram: réamadiar per capita média, taxas de
desemprego, indicadores de desigualdade de rehéfia deminina de domicilios como
medida de desorganizacdo social, taxa de contiagdat policial militar 100 mil por
habitantes e ordenadas por estado, periodos @gptatbdos e coorte.

Shikida (2014) adotou como base o0 estudo realipadd.evitt (1996) e realizou uma
andlise sobre “Efeito do encarceramento sobrexas e homicidios no Brasil”. Seu estudo
foi realizado para os 26 estados brasileiros juataencom o Distrito Federal com o intuito de
analisar se existe algum efeito positivo entre ssdaas variaveis (encarceramento e
homicidios). Com estas informacfes, realizou unudestatravés de dados em painel
utilizando os modelos de Efeitos Fixos e Efeitosatdrios e logo, utilizou também o modelo
GMM. Seus resultados para o Brasil foram inconehsi ou seja, mesmo que haja uma
relagdo negativa entre encarceramento e taxa decidaws, ela ndo apresentou efeitos
significativos para o Brasil, ao contrario de Leyit996) que encontrou resultados robustos
para os Estados Unidos. O autor justifica estaeahfg nos resultados pelas sentengcas mais
severas aplicadas nos Estados Unidos variando dgsdsio perpétua até a pena de morte e,
também, devido a menor desigualdade econdmica een egiste nos Estados Unidos
comparado ao Brasil.

Por fim, Gutierrezet al.(2004), ao investigar osedwinantes da criminalidade no
Brasil, conclui a grande dificuldade de eviden@arvariaveis do tipo renda promovem o
crime, uma vez que ainda ndo ha um consenso pefgito delas. Dessa forma, percebe-se
que a caréncia de analises que considerem o m@fenipacto assimétrico e a condi¢cdo de
estacionariedade das séries econdémicas e de ditania pode ajudar a encontrar resultados
mais homogéneos sobre a relacao existente entéeigreconémicas e crime.

3 Metodologia e Dados
3.1 Metodologia

Uma parcela consideravel dos estudos empiricoe swioninalidade no Brasil e entre
outros paises, utilizam a taxa de homicidios conemlida proxy para a criminalidade.
Segundo Santos e Kassouf (2007), acredita-se gdetesmninantes da criminalidade possam
ser bem representados pela tendéncia de homigidiosnvolver uma menor taxa de sub-
registros. Sabe-se que andlises utilizando indreadagregados de criminalidade podem ser
viesadas, uma vez que nao respeitam os principioaghrcialidade. (Kahn, 2005).

Porém, um dos problemas mais comuns encontradosratmhos relacionados ao
crime é de endogeneidade. Logo, para superar esitdema, com dados em painel, faz-se
necessario estimar um modelo com variaveis instntgeige Todavia, nem sempre € algo
simples encontrar bons instrumentos e delinearyssss)que permitam estabelecer a relacdo
de causalidade e os reais efeitos dissuasivos (MERYR2002).

120 Sistema de InformacGes sobre Mortalidade (SINlcfado pelo DATASUS para a obtengdo regular de
dados sobre mortalidade no pais.
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Portanto, para este estudo ira se utilizar o Véuatorregressivocom Correcdo de
Erros (VEC) que admite a endogeneidade, eliminagntdo, a possibilidade do viés de
simultaneidade, geralmente presente em equacdescjuem variaveis macroecondémicas.
Quando se trabalha com séries de tempo, € necesgdrise verifigue a estacionariedade
dessas séries, pois, caso essas nao sejam egiasio@gossivel que se verifiquem relacdes
espurias entre as variaveis (GUJARATI, 2006). Nestgdo, serdo detalhadas as técnicas
estatisticas utilizadas todas realizadas com diawi softwareGRETL.

Sims(1980) prop6e um dos principais avancos daisanéle séries temporais: 0
modelo autorregressivo vetorial (VAR). Que se deftomo um modelo linear multivariado
com n variaveis, den equacdes, em que cada varidvel que compde o sigeiomcdo dos
valores das demais variaveis no presente, dosvadures e dos valores das demais variaveis
defasadas no tempo, mais o termo de erro.Segurikr$£(1995), as equagdes de um modelo
VAR podem conter, também, tendéncias determingstecaariaveis exdégenas. Para Bueno
(2008), o modelo autorregressivo, de ordgnpode ser representado por um vetor gom
variaveis enddgenas, Xt, conectadas entre si par deeuma matria:

AXi=Bg + ZBiXt-i + BSt(l)

Em queA € uma matrizn x n que define as restricbes contemporaneas entre as
variaveis que constituem o vetox 1, X;Bo € um vetor de constantax 1;B; sdo matrizes
X n;B & uma matriz diagonal x n de desvio padréaé um vetorn x 1 de perturbacdes
aleatorias ndo correlacionadas entre si contemparén temporalmente, isto &,~ i.i.d.
(0;0%1n).

Todavia, devido a endogeneidade das variaveis, delmo(l), normalmente, é
estimado na sua forma reduZitia

Xi=A1Bo + YABiXti + ABer — o + Y ¢iXei + &(2)

Em quéi=A"Bii —0,1,..,p e Be =Ae. Aimportancia do Modelo de Vetor de
Correcéo de Erros (VEC) se deve ao fato de queoela possivel a consideracdo das
relacdes de cointegracao entre as variaveis. Estanismo de correcdo de erros na literatura
sobre cointegracdo decorre da demonstracdo dolltcalde Engle e Granger (1987) que
enfatiza o uso das relacdes de equilibrio de I@rgao presentes na teoria econémica para
modelos empiricos de séries de tempo, com o objetvexplicar a dinamica de curto prazo
dos dados econdémicos e, consequentemente, prade#iiores resultados de previsdo de
longo prazo.

Segundo Lutkepohl e Krétzig (2004), a diferencaeentm VAR e um VEC é a
presenca do termo de correcéo de erros, que deeendcluido somente se houver equilibrio
entre as séries no longo prazo. Confirmada a api¢éo entre as variaveis, estima-se o
Modelo de Correcdo de Erros. Para complementar tod@sira se utilizar uma das
ferramentas dos modelos VAR e VEC, denominada dpeosigéo da variancia. A
decomposicdo da variancia permite analisar em gliaiensdes a variancia de determinado

13No entanto, os termos de erro do VAR na forma rigiduzompde uma estrutura de choquees (A 'Bey, onde
a ocorréncia de um choque estrututdl pode, potencialmente, levar a ocorréncia de ah®@m todos os
termos de errog(y), criando, assim, um movimento, no tempo presemtetodas as variaveis enddgenas. No
entanto, como o0 numero de coeficientes do VAR ngidu2 inferior, ndo é possivel determinar todos os
coeficientes do VAR primitivo, alguns deles deveer sestringidos a zero. Neste estudo, utiliza-se a
Decomposicdo de Choleski, assim, na matriz dosaieefes presentes, restringe-se a zero todo actz@k
abaixo da diagonal principal (ENDERS, 2004).
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dado € explicado por choques nele proprio e pogque® em outras variaveis em um
determinado horizonte de previsao.

3.2 Dados

As séries temporais utilizadas na aplicacdo enga@ modelo econdémico do crime
referem-se aos dados mensais de janeiro de 200¢ézambtro de 2014 da Regiao
Metropolitana de Porto Alegre (RMPA). Conforme dirdedo do IBGE, a regido € composta
por 33 municipios, entre eles: Alvorada, Araricarofo dos Ratos, Cachoeirinha, Campo
Bom, Canoas, Capela de Santana, Charqueadas, muiss, Eldorado do Sul, Estancia
Velha, Esteio, Glorinha, Gravatai, Guaiba, Igrainitvoti, Montenegro, Nova Hartz, Nova
Santa Rita, Novo Hamburgo, Parobé, Portdo, Portgr&| Rolante, Sapiranga, Sapucaia do
Sul, Santo Antonio da Patrulha, Sado Jer6nimo, S&mpdldo, Taquara, Triunfo, Viamao.
Porém, como o municipio de Ararica ndo possui @eiegde policia, a mesma foi excluida da
andlise por falta de informacgdes.

As variaveis a respeito do Mercado de Trabalhonfoodbtidas junto ao IBGE, na
Pesquisa Mensal de Emprego (PMEDps indices de criminalidade foram fornecidos pela
Secretaria de Seguranca Publica do Estado do Rindérdo Sul e os dados com relacao as
prisdes realizadas pela policia foram fornecidda pdPLANCO (Divisdo de Planejamento e
Coordenacéo da Policia Civil).

A taxa de roubos agrega todos os tipos num indrdadal. Apesar de ndo se obter os
tipos de roubos de forma desagregada, os roubodisfidos da seguinte maneira conforme
o modo de especificagéo técnica:

* Roubo a transeunte: é o total de roubos a pessioa fido motorizada, praticados em
via publica ou logradouro publico, qualquer quehtersido o objeto ou valor
subtraido.

* Roubo a residéncia: sado contabilizados os roubatscpados no interior de residéncia
particular, prédio, condominio residencial fechagimalquer que tenha sido o tipo de
objeto ou de valor subtraido.

* Roubo em estabelecimento comercial: somatério destas roubos cometidos no
interior de estabelecimento comercial ou prestddmervicos comerciais, com acesso
publico.

* Roubo com restricdo de liberdade da vitima: € sastertodas as ocorréncias de roubo
nas quais o agente, para cometer o crime, restrantiberdade da vitima, mantendo-a
em seu poder mediante violéncia ou grave ameaca.

* Outros roubos: € a soma de todas as demais ociagéte roubo ndo contabilizadas
em nenhuma das categorias anteriores especificaii@s. Por exemplo: roubo em
estabelecimento de ensino, roubo em fazenda oa tptr de estabelecimento rural e
etc.

Para refletir as condicbes do mercado de trabaiiiizou-se para o estudo a taxa de
desemprego total e o rendimento médio. Essas e#igpossuem controle adicional para

Produz indicadores mensais sobre a forca de tralgald permitem avaliar as flutuacdes e a tendéacizdio
e a longo prazo do mercado de trabalho nas suas ée abrangéncia. Abrange informacfes referentes a
condicdo de atividade, condicdo de ocupacao, rerrdormédio nominal e real, posicdo na ocupacacepds
carteira de trabalho assinada, entre outras, temwo unidade de coleta os domicilios.
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avaliar algum efeitaeterisparibu® atenuando o viés de omissdo de variaveis e reswzin
também a variancia do erro. De fato, estas duadwess dependem de maneira simbidtica do
ambiente econémico no periodo de analise.

Por sua vez, as variaveis mais relevantes nestallia ou seja, aquelas que
representam os resultados das atividades represao/arime realizadas pela policia sédo
avaliados por meio de trés indicadores: foragidampturados, prisdes em flagrante por
roubos e prisdes em flagrante por drogas. A varignedo em flagrante por drogas remete
indiretamente a intensidade da presenca de ateddéiditas lucrativas na regido.

Cabe destacar que, a dimensdo dos indicadoresivilgadé policial varia com a
quantidade de crimes ocorridos na regiao. Por ss@cdes policiais devem ser vistas em
relacdo aos crimes, ou seja, pois quanto mais syimaior a probabilidade de que a policia
consiga mais flagrantes. O inverso também podevemtadeiro, de modo que parte da
explicacdo para a queda das prisbes se deve mdeamepieda de alguns tipos de crime e
ndo necessariamente a reducdo da atividade pol®&lanalisarmos apenas 0s numeros
absolutos, muitas vezes os indicadores das acdesaoestardo “melhorando” apenas
porque 0s crimes estdo subindo ou estardo “piotaquiando os crimes estdo caindo, iSso
porque este tipo de indicador de resultado, comouias recuperados, armas apreendidas,
prisbes efetuadas - tem uma analogia estreita costume de crimes.

Tabela 01 — Estatistica Descritiva das Variaveis

Média Mediana Minimo Méaximo D.P.

Roubos 3.117,73 3.102,50 2.037 4.315 596,94
Rendimento 1.832,94 1.839,80 1.540,25 2.157,10 167,91
Desemprego 4,88 4,70 2,60 8,30 1,38
Foragidos Recapturados 273,92 281,00 29 595 100,98
Roubos — Prisdo em Flagrante 186,92 182,00 68 309 50,55
Drogas - Prisdo em Flagrante 290,41 292,00 67 492 99,02

Fonte: Elaboragao propria.

Na tabela 01 é possivel observar que o periodadadtuapresenta uma taxa de
desemprego baixa e um crescimento da renda modé&ddmais, séo registrados, em media,
104 roubos por dia na regido e cerca de 6 prisdeflagrante por este tipo de crime. No
entanto, prisdes por posse e trafico sdo mais éreqs, cerca de 10 prisdes diarias. Por sua
vez, 0 numero de foragidos (individuos com algurmadenacdo ou pedido de prisdo
temporaria ou preventiva decretados) recapturadoa pouco menor, cerca de 9 por dia na
regido. No entanto, para uma analise mais robastaldcdo entre estas varidveis é necessério
utilizar algum método que va além da mera analeseritiva. A proxima secado apresenta e
discute os resultados obtidos utilizando a metagialtradicional de séries de tempo.

4 Resultados

A relagdo existente entre as taxas de roubos,dosaniores do mercado de trabalho e
as prisbes na regido é verificada a partir do neettel cointegracdo, que utiliza o teste de
Johansen (1988), considerado adequado para o ease@rigs nao-estacionarias e para a
estimacdo de modelos VAR (Vetor AutorregressivojeC (Vetor de Correcdo de Erros),
com ajustes na matriz de variancia-covarianciardeguos. Para a realizacdo do teste de

Expressdo do latim que pode ser traduzida por "todoais é constante” ou "mantidas inalteradas tedas
outras coisas".
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cointegracdo € necessaria a correta determinacédrdero de defasagens e da presenca ou
nao de termos a serem incluidos. Tais termos ew8geondem ser, por exemplo, uma
constante, uma tendéncia ou ainda uma vardwaimy.

De acordo com Gregory (1994), tal procedimento sstra superior a outros para
detectar relacbes de cointegracdo em modelos de deisajustamento quadraticos. Portanto,
serd constatada a existénciaou ndode varidveisiasidase do equilibrio de longo prazo
entre osdados das séries temporais. Primeiranserits de estimar um modelo VAR ou VEC
e analisar a cointegracdo das séries, deve-sesanaé as variaveis usadas seguem, ou nao,
um processo estocastico estacionario. Esse proerthnse da através do teste de raiz
unitaria. Neste artigo, se utiliza o teste de Dyekealler aumentado (ADF).

Tabela 02- Teste de Dickey-Fuller Aumentado (ADF)

Varidveis (em nivel) Defasagens Estatistica t P- valor
Roubos 1 -0,13 0,99
Rendimento 0 -4,29 0,01
Desemprego 0 -2,46 0,34
Foragidos Recapturados 0 -5,92 1,434e-005
Roubos — PF 2 -2,47 0,34

Fonte: Elaboracéo propriacom auxilio Softwaréretl

A tabela 02 mostra que o teste ADF aceita a hipatesa (H), de que a série testada
poOSsui raiz unitaria (é ndo estacionaria) paraaagweis Roubos, Desemprego e Prisdo em
Flagrante por Roubos. Portanto, admitida a presdagaiz unitaria nas séries em estudo e
que, as demais variaveis citadas seguem um proes&smAstico ndo-estacionario.

Em vista de que, o teste confirma a presenca deurataria nas séries, o proximo
passo da metodologia proposta consiste em testgtinear um vetor de cointegracao entre as
variaveis, de acordo com o que o teste sugeripro®edimento sugerido por Johansen (1988)
é utilizado para a analise de cointegracao, a émvetificar se existe entre as variaveis uma
relacdo de equilibrio de longo prazo.Para detemunaimero de vetores de cointegracao,
Johansen eJuselius (1990) apresentaram 0s testt®gOuacdr) € 0 teste de maximo
autovalor. Formalmente, as estatisticasee doAmasado dadas por:

}‘trace(r) = T Z§=r+1 ln(l _Axi)(‘?')
Mmax(r+1) = =TIn(1 — A41)(4)

Onde r é o posto de e representa niumero de vetores de cointegracaa bgintese
nula, T é o nimero de observacdds é o valor estimado do i-ésimo autovalor ordenaalo d
matrizw. O teste pard,,,, € um teste conjunto onde a hipétese nula é dequienero de
vetores de cointegracdo € menor ou igual a r, aanfnipotese alternativa de que existem r
vetores. Inicia-se com p autovalores, removendoammsucessivamentg,,.. = 0 quando
todos os\; =0, para i= 1,...,9. O teste,,, € conduzido separadamente para cada autovalor,
possuindo como hipétese nula que o niumero de getlreointegracdo € iguak acontra a
alternativa de+1.

Tabela 03 - Teste de Cointegracdo de Johansen

Variavel Hipéteses Teste do Hipdteses Teste do Maximo
Crime Traco Autovalor
Ho:r=0 0,0107 ktr=0 0,1885
Roubos H:r<1 0,0514 Hr=1 0,1051
Hor<2 0,2859 Hr=2 0,1534
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Fonte: Elaboragédo propria com auxilio Sloftwarésretl

O teste de cointegracao proposto por Johansen )18&84eado na significancia dos
autovalores estimados (Tabela 03), mostra que,tpste do traco que avalia a significancia
de um subproduto da estimagdo dos autovetoree b menos um vetor cointegrante,
logo, aceita-se a hipotese nula na segunda linedona analoga ao teste do Traco, o teste
do Maximo Autovalor possui 0 mesmo propoésito. Batro, ressalta-se que no caso de
divergéncia, o teste do Traco é mais potente.

Observa-se entdo que as variaveis analisadas posslacionamento de longo prazo
e de que existe um modelo de correcédo de erro (VEESte modelo faz a ligacdo entre
aspectos relacionados com a dinamica de curto m@noos de longo prazo, isto €, permite
combinar as vantagens de se modelar tanto nasmij&s quanto em nivel.

Quanto ao ajustamento do VEC para o equilibrio mbsge que o componente de
correcdo de erros, para a taxa de roubos, € &statiente significativo, podemos concluir
que a variavel roubos deveriam aumentar em 12%rp&wenar a trajetéria de equilibrio no
longo prazo.

Tabela 04 — Modelo VEC para equacdo de Taxa dedoub

Coeficiente Erro Padrdo  Estatisticat p-valor

Constante 959,66 367,39 2,61 0,01 **
Roubos.1 -0,22 0,11 -1,87 0,06 *
Roubos., -0,04 0,12 -0,37 0,70
Roubos.3 -0,07 0,13 -0,58 0,56
Rendimente, 0,93 0,68 1,38 0,17
Rendimente; 0,95 0,71 1,33 0,18
Rendimentes -0,56 0,67 -0,84 0,40
Desemprega 29,83 55,76 0,53 0,59
Desemprego 61,67 49,44 1,24 0,21
Desemprege 13,50 51,06 0,26 0,79
Foragidos Recapturados 0,37 0,24 1,51 0,13
Foragidos Recapturadas 0,35 0,23 1,54 0,13
Foragidos Recapturadas 0,30 0,19 1,62 0,11
Roubos -Pk; -0,92 0,54 -1,71 0,09 *
Roubos - PE2 -0,44 0,56 -0,78 0,44
Roubos - PE3 -0,04 0,49 -0,08 0,94
Drogas - Pk 0,65 0,30 2,17 0,03 *k
Drogas - Pk 0,25 0,28 0,88 0,38
Drogas - Pks -0,03 0,27 -0,11 0,92
Correcédo de Errol -0,12 0,04 -2,59 0,01 xk

Fonte: Elaboracao prépria com auxilio Softwaréretl

Apos o modelo VEC ser estimado, se aplica o tesle Qung-Box em que a hipotese
nula (Ho) é de auséncia de autocorrelacdo e adsipdalternativa (Ha) de presenca de
autocorrelacao nos residuos do modelo estimado.
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Tabela 05: Teste de Ljung-Box

Equacbes Estatistica P-valor
Roubos 12,27 0,42
Rendimento 11,37 0,49
Desemprego 4,90 0,96
Foragidos Recapturados 12,05 0,44
Roubos — PF 7,01 0,85
Drogas - PF 11,05 0,52

Fonte: Elaboragédo propria com auxilio Sloftwarésretl

Para analisar os resultados do modelo VEC, utlza-decomposicéo da variancia do
erro de previsao e a funcédo impulso-resposta. Ardposicdo da variancia € uma maneira de
apontar que a porcentagem da variancia do erroreldéspo é decorrente de cada variavel
endogena, ao longo do horizonte de previsdo (BUENOS). Ja a funcao impulso resposta é
uma técnica que admite analisar os efeitos de wguehem uma série temporal sobre outra
série. Ou seja, os resultados apresentados naofungdulso resposta permitem avaliar
adequadamente resultados de chogques em qualquedasmariaveis do sistema. Segundo
Diebold (2004), ambas apresentam informacdes smsilaembora sejam, graficamente,
organizadas de maneiras diferentes.

Segundo Zivot e Wang (2005), para calcular a r@pest impulso, € necessario
introduzir um choque de um periodo em uma variéweldgena. Em seguida, introduzir um
choque de um periodo para a variavel enddégenardegiissim rastreamos os efeitos sobre
todas as variaveis do modelo, e assim por diaate, gs demais variaveis enddégenas.

Tabela 06 — Decomposicao da Variancia

Periodo Roubos Rendimentos Desemprego Roubos- Drogas- Foragidos
PF PF Recap.
1 100,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00
2 97,05 1,08 0,20 0,00 0,06 1,58
3 94,10 1,58 1,21 0,33 0,23 2,52
4 91,02 1,86 1,41 1,08 1,54 3,06
5 85,93 1,70 1,51 1,00 4,59 5,24
6 82,48 1,56 1,45 0,96 6,21 7,31
7 80,45 1,47 1,44 0,88 6,92 8,81
8 78,68 1,48 1,46 1,00 7,70 9,66
9 77,48 1,46 1,47 0,98 8,38 10,21
10 76,40 1,49 1,49 0,96 8,97 10,66
11 75,55 1,47 1,48 0,95 9,39 11,14
12 74,82 1,45 1,49 0,96 9,72 11,53

Fonte: Elaborado pelo autor atravésStdtwarésretl

A decomposicdo da variancia mostra que apOs 6 dqmsjocerca de 6,21% das
variacbes ocorridas nos roubos na RMPA sdo expalecguelos efeitos das prisbes em
flagrante por drogas e 7,31% pelos foragidos recapbs, sendo que, as prisbes dos
foragidos é a variavel de maior importancia exphea De tal forma que, as variagcdes dos
roubos sao explicadas de forma crescente pelas;as das prisdes em flagrante por drogas
e foragidos recapturados. Ao fim de doze mesesxepaolamente 20% das variacdes nos
roubos ocorridos na RMPA se devem a variacoessagtes
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Figura 01.Resposta dos roubos na RMPA a um immagaxa de desemprego(a) e no rendimento médio (b)
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Fonte: Elaboracao prépria com auxilio do softwaretiG

A proposicao de que o desemprego induz o compont@anceiminoso € intuitivamente
atraente e fundamentada na no¢cédo de que os indsvidispondem a incentivos. De modo
que, a atividade criminosa é considerada, peléateasondmica, uma forma de emprego, que
exige tempo e gera renda, onde 0 criminoso é rakc®rompara o retorno obtido ao alocar
seu tempo em atividades legais e ilegais. Choglesgbéaos na taxa de desemprego séo
transmitidos positivamente na taxa de roubos, mdot® seu nivel a longo prazo. Porém,
visto que, o intervalo de confianga contém a ndidao efeito, essa estimativa torna-se
imprecisa.

Segundo Erhich (1973), a variagdo na taxa de desgmppode nao capturar
totalmente a variacdo da taxa do desemprego, ayEmEje acabar néo refletindo a verdadeira
variacdo na probabilidade de um individuo estaem@segado. Em geral, implica-seque a
taxa de desemprego reflete as condicdes do medmd@balho, pois quanto maior ela for
maior sera o tempo que o individuo ficard desocopadcom isso, maior sera a sua
probabilidade de cometer crimes, dado que o indoviglstara exposto a menores custos de
oportunidade.

Conforme pode ser observado na Figura 01, o chivgnemitido pela variavel renda
sobre o crime de roubo esta associado a um impasitivo até o terceiro més do horizonte
de analise. Porém, a partir desse periodo, o imgama-se negativo. Assim, confirma-se a
existéncia do “efeito de oportunidade” do nivelrdeda sobre a taxa de roubos na RMPA.
Estando de acordo, Raphael e Winter-Ebmer (20@L)hantam que as oportunidades para se
cometer um crime sdo, muitas vezes, suscetivaiara;oes do ciclo econémico, ou seja, a
qualidade e quantidade deoportunidadesaumentam eziadps de expansdo econdmica,
quando potenciaisvitimas possuemmais renda, comsames egastam menosesforcospara
protegerseus bens.
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Figura 2.Resposta dos roubos na RMPA a um impusprisdes em flagrante por roubos (a), prisdes em
flagrante por drogas (b) e prisbes de foragidoaptecados (c).
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Fonte: Fonte: Elaborag&o propria com auxilio dévere Gretl.

Na Figura 020s resultados mostram-se pouco robpatasas prisdbes em flagrante por
roubos, pois o intervalo de confianca inclui a dadie do efeito. O resultado encontrado néo
vai ao encontro ao previsto pela literatura de Booa do Crime, pois, era esperado que
houvesse ao menos algum efeito de dissuasédo sanifi. Conforme o cdédigo do processo
penal, o delinquente preso em flagrante poderar abteoncessdo de liberdade sempre
gue estiverem ausentes o0s requisitos do artig@l@12Z26digo de Processo Penal, para a
realizacdo da prisdo em flagrante em preventivegs pao foi comprovado qualquer fato
concreto, capaz de indicar que a liberdade do doummeace a ordem publica ou econdémica.
Dessa forma, o efeito incapacitacdo se anula,svebsente o efeito dissuasao.

Entender a importancia relativa de cada um dessEamsmos parece secundario,
porém ndo é. Primeiro pelo fato de que a incapgitatravés do encarceramento € uma
punicdo que consome grandes recursos da socigdaneisso, seu Uso precisa ser otimizado
no sentido de que a pena de privacdo de liberdaderid ser reservada para 0s criminosos
mais ativos ou perigosos, aplicando-se sancdes sneugiosas, tais como multas e penas
alternativas, para 0s menos ativos ou perigosos.

Além disso, a RMPA é caracterizada por um ambigo#se que totalmente urbano e
roubos sdo crimes frequentes neste contexto, pamshdente urbano aumenta os beneficios e
diminui a probabilidade de haverem punicbes devadp anonimato que dificulta a
identificacdo dos criminosos, além disso, tambéduzem e os custos de planejamento e
execucdo para este tipo de crime (OLIVEIRA, 200Bgsta forma, este ambiente de
anonimato associado ao procedimento utilizado joeliciario podem ser a explicacdo para a
ineficiéncia identificada neste tipo de acao.

Um choque de um desvio padrao nas prisbes em fi@g@or drogas revela no
primeiro periodo ha um efeito positivo na taxa debos. Apos esse periodo, os impactos
passam a ser negativos. No quarto periodo ha umguehmegativo significativo
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estatisticamente em que se observa que a cadaases @m flagrante por porte ou trafico de
drogas, h4 uma reducédo de quatro roubos nestadpetiomna possivel explicacdo para este
resultado é que para sustentar o consumo de drogjasdividuos se predispdem a cometer
crimes de motivagcado econdmica, e possivelmentewol@ncia por conta dos efeitos do uso

da droga. Além disso, existem registros por pastealicia de situacdes em que traficantes
sao obrigados a complementar o faturamento da vdmdiaogas com roubos. Como a prisao
por trafico de drogas, diferentemente das priséesqubos, implicam na prisdo preventiva

do acusado, este tipo de prisdo pode gerar unoefeitincapacitacdo que resulte em uma
menor de roubos na regiao.

O resultado mais relevante deste estudo € o apaeeepelo impacto das prisées de
foragidos recapturados nos roubos registrados nBARM fuga acarreta a perda de todos os
beneficios até entdo conquistados: regresséo araggerda dos dias remidos pelo trabalho,
saidas temporarias, etc. Logo, diante desse rdeuls@ percebe tanto o efeito de dissuasao
como o de incapacitacdo podem estar atuando jymi@ssuma vez recapturado, este retorna a
prisdo para cumprir integralmente a sua pena.

Os resultados apresentam pelo menos trés periogoicativos, o que permite
concluir que a cada cem foragidos recapturadosraaraducéo de 136 roubos registrados na
RMPA. Isto pode ser uma evidéncia de que o efedoirtapacitacdo € significativo
numericamente para a reducao de crimes, em espeuiahe tratado neste estudo, roubos. O
impacto positivo e significativo do encarceramedévido a incapacitacado vai ao encontro
dos resultados obtidos por outros autores. Spe(d@84) conclui que um aumento de 10%
no numero de prisdes de criminosos poderia preestie 40% e 80% dos crimes pessoais e
entre 35% e 65% dos crimes contra a propriedadeveMa@& Moody (1994) concluem que em
termos absolutos para cada criminoso preso, 17esrgao evitados e Levitt (1996) afirma
que cada criminoso solto, devido a ac¢éao judiciagimdiria da superlotacdo, esta relacionado
com um aumento de 15 crimes por ano.

5 Considerac6es Finais

O presente estudo teve como finalidade analisarriminalidade na Regido
Metropolitana de Porto Alegre (RMPA), no periodo 2807 a 2014. Particularmente, se
avaliou o impacto das prisdes por parte da polsiaroubos registrados na regido. O
diferencial desta andlise se da pelo fato de terdmutilizados dados que mensuram as acdes
policiais, pois ainda existe, no Brasil, certa nai@ de informacfes a respeito de acles
policiais disponiveis que possam ser usados pavnalasos seus efeitos na criminalidade.
Para isso, utilizou-se o0s pressupostos da anakembdmica do crime, desenvolvida
inicialmente por Gary Becker, e adota-se a hipotiesque o crime pode serreduzidoatravés
de efeitos tanto de dissuasao, quantode incapacit@utro diferencial deste trabalho se da
pelo emprego de um Vetorautorregressivo com caoreld erros (VEC), que minimiza
problemas de endogeneidade e permite a andlisaqgrta fga transmissdo de choques
aleatdrios, do impacto das variaveis socioecon@mécae prisdbes sobre as ocorréncias de
roubo.

Os resultados obtidos com relacdo as variaveisosoandémicas sustentam as
hipoteses de que, o crescimento dos roubos, ouversa, podem ocorrer em funcdo da
deterioracdo econbmica, que afeta a propensaorgomasos a praticarem mais crimes ou
menos crimes. No que diz respeito a taxa de desgmprcom um maior efeito, mas
igualmente imprecisa,a variavel também é um indicadmplementar na determinacdo da
incidéncia de crimes de acordo com o modelo ecar@ntContudo, o efeito observado
respeitou as expectativas com base na teoria ecca@ue trata do tema e, sobretudo, vai ao
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encontro da maioria da literatura empirica, ou,sajaquando as taxas de desemprego
aumentam, diminuem as oportunidades no mercadeoabtellho formal e, cai, portanto, o
custo de oportunidade de participar em atividaldesis.

Um resultado importante deste trabalho é com relasAprisbes em flagrante por
drogas. A relacédo entre drogas, crimes e violéagraais complexa do que outras atividades
ilegais consideradas pela teoria econbmica do cramdiversos estudos mostram que ha
outros canais pelo qual o trafico e consumo deadrggpdem impactar a criminalidade. Existe
também um efeito negativo na relagdo dessas vaiaPede-se observar no respectivo
periodo significativo, que a cada dez presos egrdidge por drogas, ha uma reducdo de
quatro roubos. Cabe destacar que, para o indiygceen em flagrante por trafico de drogas, é
vedada a concesséo de liberdade proviséria e @@ porna-se preventiva.

Os resultados encontrados indicam que acdes psjicipresentaram como era
esperado um efeito negativo sobre os roubos. Aseimse uma relacao positiva do ponto de
vista social, em que ocorre 0 aumento das acoesg®le a queda da taxa de roubos. Como
se pode observar nos resultados apresentadoseitss efissuasdo e incapacitacdo quando
atuam juntos (em prisdes por drogas e quando fbvagido recapturados) podem implicar em
uma reducao no numero de roubos seja por parteitdesgotenciais criminosos (via efeito
de dissussédo) como também, por parte do prépnmiramso, retirando sua possibilidade de
reincindir (via efeito de incapacitacdo).Os regldgcontrarios ao esperado nas prisdbes em
flagrante por roubos corroboram com a conclusaquiea eficacia de acdes policiais esta
associada fortemente a capacidade destas acOesengenarincipalmente efeitos de
incapacitacdo, uma vez que este tipo de prisao, &@xcecdo de crimes qualificados, tais
como latrocinio, implicam em responder o procesdo grime de roubo em liberdade.

Mesmo com as limitacGes deste estudo, é possivelluio também que a teoria
econdmica pode contribuir para uma melhor compéeedss determinantes da criminalidade
e, portanto, ser (til para o desempenho de pditp#licas que possam ser eficazes no
combate e prevencgao aos crimes que afetam a sdeieda

Por fim, este estudo deixa outras lacunas que posimabordadas através de
trabalhos futuros, pois se observou a existénciangeecisdo de algumas estimativas. Neste
tipo de estudo, € necessario um numero de defasajgmficativo para que seja possivel
captar a dindmica do sistema que estiver sendo ladmjeou seja, quanto mais defasagens
usarmos, maior serd o numero de parametros quedé&mar estimados, e, por isso, menores
serdo os graus de liberdade e a precisao das e8&éma

Logo, para que exista uma relacdo entre o numéimesue de defasagens e o numero
suficiente de graus de liberdade, foi necesséridtioalgumas variaveis relacionadas no
modelo VEC. Seria interessante a possibilidadeedeabalhar dados em painel, especial um
VAR em painel. Esse modelo combina a analise do WW&Ruentemente utilizada em séries
de tempo, que trata todas as variaveis no sistema enddégenas, com a abordagem de dados
em painel, que permite captar os efeitos ndo oadess/constantes no tempo dos municipios.
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